
项目一：HR大模型-简历推荐在传统招聘流程中，简历筛选效率低且容易出错，难以满足企业快速找到优
秀人才的需求。本项目通过AI技术和大模型训练，实现智能化简历筛选、面试安排和评估，旨在提高招聘
效率和质量，统一评估标准，优化企业人才获取目职责(一):大模型训练1.模型选型-选择ChatGLM3-6B作
为模型基础。(二):搭建简历数据库1.简历数据预处理-根据人才库数据接口文档要求，对简历数据进行预
处理，标准化为JSON格式。2.部署ES环境-在服务器上部署Elasticsearch所需环境并安装相关依赖。3.制
作mapping映射-Elasticsearch 索引字段，制作 mapping映射，并将简历批量导入ES库。4.封装接口-将
上述流程封装为接口，实现在线简历召回功能。(三):ES检索智能简历推荐服务1.初筛-确定post请求数据
字段内容和格式，进行数据预处理。-连接Elasticsearch，构建查询体，对人才库中的简历进行检索，保
存符合条件的简历。2.语义向量匹配打分-建立8个语义向量索引库(岗位名称、专业、必备技能、加分技
能、行业背景、相关岗位工作经验、团队协作、其他方面). -对简历和岗位要求文本调用训练好的大模型
接口进行抽取，以JSON文件返回结构化数据。

 

 

项目二：期货问题智能问答机器人PortFan1、项目背景:期货市场复杂多变，投资者需实时信息以作决
策。开发基于ChatGLM技术的本地知识库智能问答系统，旨在通过自然语言交互，提供即时市场分析、
交易策略和风险评估，辅助投资决策。系统利用大模型优化问答质量，提升用户体验，同时保障数据安

全和响应速度。2、项目描述:)图数据库部分:基于ChatGLM-6B 模型+Lora 微调技术，获取并存储期货相
关三元组至neo4j 数据库，模型损失0.0330，F1=93.84%2)模板部分:本地即时FAISS向量数据库和查询图
数据库获得的实体关系构建Prompt 模板3)问答部分:基于ChatGLM2模型和定制的Prompt 模板，生成针
对用户问题的精准回答;4)Web服务:基于 Flask搭建一个Web服务，接受POST请求并返回结果;5)RAG优
化:消除歧义词，替换新的嵌入模型 BGE模型，使用 BGE_ Rerank模型，创建多索引。3、涉及技
术:ChatGLM-6B;Lora;LangChain;eno4j图数据库;Prompt;ChatGLM2;FAISS;Flask;GPT2

 

 

项目三：基于 LLM 的信贷问答系统项目背景:为提高信贷部门工作人员的效率，设计基于ChatGLM 和本
地知识库的信贷问答系统。关键技术:ChatGLM，LangChain，RAG，Neo4j，Prompt，LoRA项目描
述:1、构建400M信贷相关文本数据，及NER任务数据集2万条;2、RAG 构建，设计并搭建基于
LangChain 集成向量数据库+ChatGLM-6B 的本地知识库问答模型;3、用户意图识别，设计并搭建
Bert+CRF模型实现NER，F1为96.56%;4、RAG优化，构建基于Neo4j+LangChain 集成向量数据库
+ChatGLM-6B 的问答模型，BLEU提高了10%。项目职责:1、数据预处理:对信贷相关文本数据进行分
割，构建FAISS向量数据库，对NER任务数据进行清洗;2、设计识别用户意图的信息抽取模型，进行训练
和测试，并进行优化;3、负责搭建RAG，并对本地知识库增加平行的Neo4j数据库进行优化;4、负责模型
的API接口开发。

 

 

项目四：导游机器人项目背景:随着大模型的火爆，选择市面上较好的大语言模型，使用公司业务涉及的
景区、酒店、机票和火车票等业务数据，构建导游机器人，以便随时随地可解答用户的问题，能更好的

服务于用户项目职责与描述:数据:1.、数据集基本分析和处理2、将景区、酒店、机票、火车票数据集，
加载并分隔成文本进行向量化存储到向量数据库3、搭建每个城市中区的景区和酒店的知识图谱模型:1、
使用Casre1架构构建NER模型(BERT+4个FC全连接层[主体头索引、主体尾索引、客体头索引、客体尾索
引])2、搭建大语言模型(继承LLM构建ChatGLM-6B模型实例)环境上线部署

 

 

 



项目五：基于GLM+LangChain 新能源电池文档的智能问答系统的构建项目描述:电池文档是新能源汽车
公司的重要资料，包含了电池研发的详细记录和深度分析。本项目着重构建一个私有化电池文档的问答

系统，共企业内部人员使用。本项目基于GLM 实现文档自动分类并借助LangChain 框架搭建电池文档的
专业知识库，进而实现用户问题准确定位以及智能问答。主要职责:1.数据预处理:数据清洗，构建适合
GLM模型的数据格式;2.分别采用 p-tuning 和lora 微调GLM-6B 预训练模型，实现文本分类f1=98.7%;3.
加载文档，读取、分割文档;4.文档向量化，构建Faiss向量库;5.将文本分类结果和文本拼接，送入Faiss库
进行文本匹配，返回匹配内容;6.模型选择:构建离ChatGLM-6B模型，使用 LangChain 封装;7.将 Faiss 匹
配的内容，和最初文本拼接作为 prompt，送入ChatGLM-6B，得到答案，实现文本智能问答;8.模型上
线，人机交互;9.收集客户反馈结果，进行人工校正。


